
Задача 1. Реализовать на языке программирования Си параллельную 

программу и теста к ней с помощью одной или нескольких технологий  

 OpenMP 

 MPI 

 MPI+OpenMP 

для максимально быстрого решения одной задачи из списка: 

1. Даны две вещественные матрицы A и В. Вычислить матрицу С=А∙В. 

2. Дана вещественная матрица А и матрица У. Найти решение системы 

уравнений А∙Х=У. 

3. Дана вещественная треугольная матрица А и матрица У. Найти решение 

системы уравнений А∙Х=У. 

4. Даны вещественные или комплексные векторы х и у, вычислить их 

скалярное произведение. 

5. Дан вещественный или комплексный вектор х, найти первый по порядку 

максимальный по модулю элемент вектора. 

6. Дана вещественная матрица А и вектор х. Найти их произведение. 

7. Дана вещественная матрица А, нужно транспонировать её. 

Предоставить программу и тест к ней в виде исходного кода. Предоставить 

краткое описание способа их использования, применённые подходы к 

ускорению и мотивацию по выбору этих подходов к ускорению. Решение 

более чем одной задачи будет плюсом.  

  



Задача 2. Пакетный менеджер 

Дан список  пакетов java. Каждый пакет имеет список зависимостей. Например 

пакет hadoop-yarn имеет зависимости [hadoop-core, hadoop-dfs]. 

 

Необходимо написать программу, которая способна выполнить все ниже 

указанные пункты.  

 

1) Принимает на вход файл с требуемыми зависимостями, в  формате: 

hadoop-yarn -> [hadoop-core, hadoop-dfs] 

hadoop-hdfs ->  

[apache-commons] 

hadoop-core -> [apache-commons] 

apache-commons ->  

[] 

flink-table-api -> [flink-core, apache-calcite, junit] 

flink-core  

-> [apache-commons, joda-time, lombok] 

lombok -> [] 

joda-time ->  

[] 

apache-calcite -> [lombok] 

flink-connectors -> [flink-core,  

hbase, hadoop-yarn] 

hbase -> [apache-commons, joda-time] 

 



2) Принимает на вход файл с пакетом, который надо собрать и фактическим 

списком  зависимостей, в формате: 

flink-table-api -> [flink-core, apache-commons,  

joda-time, hbase, apache-calcite] 

 

3) Реализует метод getMissingDependencies(), в данном случае он должен 

вернуть: 

Missing  

dependencies: 

flink-table-api -> junit 

flink-table-api -> flink-core  

-> lombok 

 

4) Реализует метод getExcessDependencies(), в данном случае он должен 

вернуть: 

Excess dependencies: 

- hbase 

 

5) Реализует метод отображения ветки с зависимостью 

(getDependencyTree("apache-commons")), в данном случае он должен вернуть: 

flink-table-api -> flink-core ->  

apache-commons 

 

6) Определяет циркулярные зависимости и выводит сообщение об этом 

7) Дополнительно (если осталось много времени): адаптировать программу 

под работу с различными версиями каждой из зависимостей, например: 

 



hadoop-yarn:3.2.1 -> [hadoop-core:3.2.1, hadoop-dfs:3.2.1] 

hadoop-hdfs:3.2.1 -> [apache-commons:1.12] 

hadoop-hdfs:3.2.0 -> [apache-commons:1.11] 

hadoop-core:3.2.1 -> [apache-commons:1.12] 

hadoop-core:3.2.0 -> [apache-commons:1.11] 

apache-commons:1.10 -> [] 

apache-commons:1.11 -> [] 

apache-commons:1.12 -> [log4j:2.1.0] 

flink-table-api:1.11.2 -> [flink-core:1.11.2, apache-calcite:2.13, junit:4] 

flink-core:1.11.2 -> [apache-commons:1.10, joda-time:4.0.2, lombok:3.0.1] 

lombok:3.0.1 -> [] 

joda-time:4.0.2 -> [] 

apache-calcite:2.13 -> [lombok:3.0.2] 

flink-connectors:1.11.2 -> [flink-core:1.11.2, hbase:6.11, hadoop-yarn:3.2.1] 

hbase:6.11 -> [apache-commons:3.2.1, joda-time:4.0.2] 

 

 

Задача 3.  

 

Среди всех методов машинного обучения следует выделить группу 

методов, выросшую из т.н. коннекционистского (бионического) подхода к ИИ. 

Это методы обучения искусственных нейронных сетей, или методы глубокого 

обучения. Понятие «глубины» здесь применяется в том смысле, что 

искусственная нейронная сеть, по сути, представляет собой иерархический 

(глубокий) нелинейный аппроксиматор неизвестной решающей функции, 

описывающей зависимости в анализируемых данных. 



 Известны достижения алгоритмов на базе глубокого обучения для 

таких задач, как классификация изображений [1], распознавание фонем в 

устной речи [2] и, в целом, преобразование речи в текст [3], понимание [4] и 

генерация [5] текстов на естественном языке. Тем не менее, в такой области, 

как построение моделей классификации и восстановления регрессии на 

структурированных табличных данных, по-прежнему достаточно популярны 

методы «классического» ML, основанные на разработке отдельных 

компонентов выделения признаков, их преобразования в новые признаковые 

пространства, сокращения размерности вектора признаков и, наконец, 

финальной решающей модели для классификации или регрессии на основе 

линейных алгоритмов, деревьев решений или их ансамблей. Затем эти 

компоненты объединяются в единую последовательную схему принятия 

решений – т.н. линейно организованный пайплайн (linear pipeline). На наш 

взгляд, такой подход затрудняет поиск оптимального решения, поскольку при 

построении каждого из вышеописанных компонентов используется «свой» 

критерий оптимальности, зачастую не совпадающий с критерием 

оптимальности решения общей задачи. В то время как искусственная 

нейронная сеть обладает таким преимуществом, как возможность построения 

«сквозного» (end-to-end) решения. То есть искусственная нейронная сеть – это 

одновременно: 

1) иерархическая комбинация подсистем выделения признаков 

(можно считать, что каждый следующий слой с нелинейными функциями 

активации формирует новое, всё более высокоуровневное, признаковое 

пространство); 

2) финальная решающая модель («за неё» выступает последний слой 

нейронной сети). 



И обе эти составляющих – выделение признаков и финальное принятие 

решений – обучаются минимизировать одну и ту же функцию потерь, 

непосредственно связанную с мерой качества решения задачи, одним и тем 

же алгоритмом нелинейной оптимизации (как правило, градиентным 

спуском либо одним из его специальных вариантов). 

Ваша цель - провести анализ одного из нейросетевых алгоритмов для 

решения задач бинарной и многоклассовой классификации, а также для 

решения задачи восстановления регрессии на совокупности размеченных 

наборов данных, представленных в проекте «An Open Source AutoML 

Benchmark» [6, 7]. Для достижения этой цели необходимо решить следующие 

задачи: 

1) провести анализ публикаций на тему применения глубокого 

обучения для анализа структурированных публичных данных за последние 

три года и представить результат анализа в виде реферата объёмом не менее 

двадцати тысяч символов (без учёта перечня ссылок); 

2) изучить статью Ljubomir Buturović и Dejan Miljković, учёных из 

калифорнийской компании Inflammatix, на тему «A novel method for 

classification of tabular data using convolutional neural networks» [8], 

сформулировать ключевые идеи описанного в этой статье исследования, его 

сильные и слабые стороны в сравнении с другими научными работами, 

проанализированными в ходе выполнения задачи 1, а затем изложить это в 

виде краткого текста объёмом в пределах двух – трёх тысяч символов; 

3) то же самое, что и в задаче 2, выполнить для статьи известного 

немецкого исследователя Sepp Hochreiter и его коллег «Self-Normalizing Neural 

Networks» [9], а также для статьи Max Jaderberg с соавторами «Population Based 

Training of Neural Networks» [10]; 



4) реализовать программный компонент на языке программирования 

Python со scikit-learn-совместимым [11, 12] интерфейсом, включающий в себя: 

 а) модуль анализа типов столбцов данных (числовые, 

категориальные, текстовые); 

 б) модуль векторизации столбцов данных в зависимости от их типа 

(например, преобразование категориальных значений в бинарные вектора, а 

текстовых – в семантические векторные представления на основе RandSent [13] 

или USE [14]); 

 в) модуль нормализации всех компонентов полученного вектора 

признаков; 

 г) нейросетевой модуль для задач классификации и восстановления 

регрессии либо на основе свёрточной архитектуры TAC (TAbular Convolution), 

предложенной в статье [8], либо на основе само-нормализующихся нейронных 

сетей [9] с автоматическим поиском оптимальной архитектуры на основе 

алгоритма Population Based Training [10], при этом любой из выбранных 

вариантов нейросетевого модуля должен реализован с использованием 

библиотек PyTorch, Tensorflow 2.x или MXNet (на выбор); 

5) интегрировать разработанный компонент в программную 

архитектуру проекта OpenML AutoML Benchmark (в виде собственного форка 

от репозитория https://github.com/openml/automlbenchmark), провести 

эксперименты и сравнить с результатами других алгоритмов, 

опубликованными в посвящённой этому проекту статье [6]. 
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Huawei, Novosibirsk Research Center 
Supplementary tasks of the Compiler and 
Programming Languages Lab 
Below you will find three supplementary tasks. Before starting, please read 

solution guidelines carefully. Thank you! 

Solution guidelines 
Keep in mind that we do not want to test your skills in a particular 
programming language or experience with a particular programming system. 
Do not use hacks and tricks, class libraries, and GUI. Make your solution as 
readable as possible by carefully formatting it and including 
a reasonable amount of comments. 

Do not spend time on file handling; standard input and output are sufficient. 

A solution must include: 

• Your name(s) 
• Source code. 
• A representative set of tests (pay close attention to it!) 

The quality of the used algorithms, source code, comments and test suite are 
most important. And quality is more important than quantity. It's better to 
prepare, say, one high quality solution than to submit low quality solutions for 
all three problems. 

Preferred languages are C, C++, and Java. Scala, Python, Ruby, etc., are 
okay too. 

Objective-C, PHP, and Visual Basic, albeit popular, are not good choices. 
Do not include binaries. We can compile your sources with Oracle JDK, GNU 
C, or MSVC, so please run your solution through one of those compilers 
before submitting it. 

Good luck! 

 

http://www.tiobe.com/index.php/content/paperinfo/tpci/index.html


The RGB Game

The game named "RGB" is  a  single-person game played on a 10 X 15 board. 
Each square  contains  a  ball  colored  red (R),  green (G),  or  blue (B).  Two balls 
belong to the same cluster if they have the same color, and one can be reached 
from another by following balls of the same color in the four directions up, down, 
left, and right. At each step of the game, the player chooses a ball whose cluster 
has at least  two balls and removes all balls in the cluster from the board. Then, 
the board is "compressed" in two steps:

1.Shift  the remaining balls  in  each column down to  fill  the  empty  spaces.  The 
order of the balls in each column is preserved.

2.If  a column becomes empty,  shift  the remaining columns to the left  as far as 
possible. The order of the columns is preserved.

For  example,  choosing  the  ball  at  the  bottom  left  corner  in  the  sub-board  below 
causes:

The objective of the game is to remove every ball from the board, and the game is 
over  when  every  ball  is  removed or  when every  cluster  has  only  one ball.  The 
scoring of each game is as follows. The player  starts with a score of  0.  When a 
cluster of m balls is removed, the player's score increases by (m — 2)2. A bonus of 
1000 is given if every ball is removed at the end of the game.

You  suspect  that  a  good  strategy  might  be  to  choose  the  ball  that  gives  the 
largest possible cluster at each step, and you want to test this strategy by writing 
a program to simulate games played using this strategy. If there are two or more 
balls  to  choose  from,  the  program  should  choose  the  leftmost  ball  giving  the 
largest cluster. If there is still a tie, it should choose the bottommost ball of these 
leftmost balls.

Input

You will be given a number of games in the input. The first line of input contains 
a positive integer giving the number of games to follow. The initial arrangement of 
the balls of each game is given one row at a time, from top to bottom. Each row 
contains 15 characters,  each of  which is one of  "R",  "G",  or "B", specifying the 
colors of the balls in the row from left to right. A blank line precedes each game.

Output

For  each  game,  print  the  game  number,  followed  by  a  new  line,  followed  by 
information about each move, followed by the final score. Each move should be 
printed in the format:

1



Move x at   ( r , c ) :    removed b balls of  color C,   got  s points.

where x is the move number, r and с are the row number and column number of the 
chosen ball, respectively. The rows are numbered from 1 to 10 from the bottom, and 
columns  are  numbered  from  1  to  15  from the  left,  b  is  the  number  of  balls  in  the 
cluster removed. С is one of "R", "G", or "B", indicating the color of the balls removed, 
s is the score for this move. The score does not include the 1000 point bonus if all the 
balls are removed after the move.

The final score should be reported as follows:

Final score:   s,   with b balls remaining.

Insert a blank line between the output of each game. Use the plural forms "balls" and 
"points" even if the corresponding value is 1.

Sample Input
3

RGGBBGGRBRRGGBG
RBGRBGRBGRBGRBG
RRRRGBBBRGGRBBB
GGRGBGGBRRGGGBG
GBGGRRRRRBGGRRR
BBBBBBBBBBBBBBB
BBBBBBBBBBBBBBB
RRRRRRRRRRRRRRR
RRRRRRGGGGRRRRR
GGGGGGGGGGGGGGG

RRRRRRRRRRRRRRR
RRRRRRRRRRRRRRR
GGGGGGGGGGGGGGG
GGGGGGGGGGGGGGG
BBBBBBBBBBBBBBB
BBBBBBBBBBBBBBB
RRRRRRRRRRRRRRR
RRRRRRRRRRRRRRR
GGGGGGGGGGGGGGG
GGGGGGGGGGGGGGG

RBGRBGRBGRBGRBG
BGRBGRBGRBGRBGR
GRBGRBGRBGRBGRB
RBGRBGRBGRBGRBG
BGRBGRBGRBGRBGR
GRBGRBGRBGRBGRB
RBGRBGRBGRBGRBG
BGRBGRBGRBGRBGR
GRBGRBGRBGRBGRB
RBGRBGRBGRBGRBG

Sample Output

Game 1:
Move 1 at (4,1): removed 32 balls of color B, got 900 points.
Move 2 at (2,1): removed 39 balls of color R, got 1369 points.
Move 3 at (1,1): removed 37 balls of color G, got 1225 points.
Move 4 at (3,4): removed 11 balls of color B, got 81 points.

2



Move 5 at (1,1): removed 8 balls of color R, got 36 points.
Move 6 at (2,1): removed 6 balls of color G, got 16 points.
Move 7 at (1,6): removed 6 balls of color B, got 16 points.
Move 8 at (1,2): removed 5 balls of color R, got 9 points.
Move 9 at (1,2): removed 5 balls of color G, got 9 points.
Final score: 3661, with 1 balls remaining.

Game 1:
Move 1 at (1,1): removed 30 balls of color G, got 784 points.
Move 2 at (1,1): removed 30 balls of color R, got 784 points.
Move 3 at (1,1): removed 30 balls of color B, got 784 points.
Move 4 at (1,1): removed 30 balls of color G, got 784 points.
Move 5 at (1,1): removed 30 balls of color R, got 784 points.
Final score: 4920, with 0 balls remaining.
Game 3:
Final score: 0, with 150 balls remaining.

3



Treasure Hunt

Archaeologists from the Antiquities and Curios Museum have own to Egypt to 
examine the great pyramid of Key-Ops. Using state-of-the-art technology they are 
able to determine that the lower floor of the pyramid is constructed from a series 
of  straight  line  walls,  which  intersect  to  form  numerous  enclosed  chambers. 
Currently, no doors exist to allow access to any chamber. This state-of-the-art 
technology has also pinpointed the location of  the treasure room. What  these 
dedicated (and greedy) archaeologists want to do is blast doors through the walls 
to get to the treasure room. However to minimize the damage to the artwork in the 
intervening chambers (and stay under their government grant for dynamite) they 
want  to  blast  through  the  minimum  number  of  doors.  For  structural  integrity 
purposes, doors should only be blasted at the midpoint of the wall of the room 
being entered.

You are to write a program which determines this minimum number of doors. An 
example is shown below:

1



Input

The input will consist of one case. The 1st line will be an integer n (0 <= n <= 30) 
specifying  number  of  interior  walls,  followed  by  n  lines  containing  integer 
endpoints of each wall x1 y1 x2 y2. The 4 enclosing walls of the pyramid have 
fixed endpoints at (0, 0), (0, 100), (100, 0), (100, 100)  and are not included in the 
list  of  walls.  The interior  walls  always span from one exterior  wall  to  another 
exterior wall and are arranged such that no more than two walls intersect at any 
point. You may assume that no two given walls coincide. After the listing of the 
interior walls there will be one final line containing the floating point coordinates of 
the treasure in the treasure room (guaranteed not to lie on a wall).

Output

Print a single line listing the minimum number of doors which need to be created, 
in the format shown below.

Sample Input

7
20 0 37 100
40 0 76 100
85 0 0 75
100 90 0 90
0 71 100 61
0 14 100 38
100 47 47 100
54.5 55.4

Sample Output

Number of doors = 2

2



Digital Lab

Assume that you work for the Digital Processing Lab. They ask you to write a 
program with an input binary matrix A, which contains the pattern to search on 
other binary matrix B. The input file include the size and elements for both A and 
B.  The  recognition  process  consists  in  scanning  row  by  row  (horizontal 
scanning)  the matrix  B,  when a pattern is  located on B you must  mark this 
pattern. To mark a located pattern change 1 to 2 and 0 to * on B. The output file 
of your program will be the matrix B with the located patterns marked.

Input
The first line of the input contains the size of A, next lines contains the matrix A 
row by row, next line contains the size of B and next lines contains the matrix B 
row by row.

Output
The output is the matrix B with the located patterns marked.

INPUT FILE
2 2
1 0
1 1
5 5
1 1 0 0 0
0 1 1 0 0
1 0 0 1 0
1 1 1 1 0
0 0 1 1 1

Note: The input file contains the size of the matrix A, the matrix A, the size of the  
matrix B and the matrix B.

OUTPUT FILE
1 2 * 0 0
0 2 2 0 0
2 * 0 1 0
2 2 1 2 *
0 0 1 2 2

INPUT FILE
1 1
1
5 5
1 1 0 0 0
0 1 1 0 0
1 0 0 1 0
1 1 1 1 0
0 0 1 1 1

OUTPUT FILE
2 2 0 0 0
0 2 2 0 0

1



2 0 0 2 0
2 2 2 2 0
0 0 2 2 2

INPUT FILE
1 1
0
5 5
1 1 0 0 0
0 1 1 0 0
1 0 0 1 0
1 1 1 1 0
0 0 1 1 1

OUTPUT FILE
1 1 * * *
* 1 1 * *
1 * * 1 *
1 1 1 1 *
* * 1 1 1

INPUT FILE
2 6
1 0 0 1 0 1
1 1 1 0 1 0
5 5
1 1 0 0 0
0 1 1 0 0
1 0 0 1 0
1 1 1 1 0
0 0 1 1 1

OUTPUT FILE
1 1 0 0 0
0 1 1 0 0
1 0 0 1 0
1 1 1 1 0
0 0 1 1 1
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